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摘要：随着一带一路国家战略实施，我国与越南的交流与合作日益密切，及时掌握两国新闻事件动态意义重大。该文针对

汉越双语新闻事件关联分析所面临的跨语言关联问题，研究汉越双语新闻事件关联分析方法。汉越双语新闻事件分析其实质是

多语言多文本的理解问题。其主要难点是要解决多语言多文本下的新闻事件理解问题。该文提出了基于因子图模型的局部密切

度传播算法。首先使用双语主题概率模型，从双语文档中获得双语主题以及主题概率分布。然后基于新闻事件的文本相似度构

建事件因子图模型，在因子图上对相互关联的事件使用局部密切度传播算法计算某一主题下所有相互关联的事件间的影响力。

最后得到不同主题下事件间的影响力拓扑图。实验结果表明该文提出的方法相比相似度计算和词语共现的方法取得了不错效果。 
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Abstract: With the implementation of National One Belt, One Road Strategy, exchange and cooperation of China and Vietnam have 

obtained the positive result. In view of the cross-lingual correlation problem faced by the analysis of Chinese and Vietnamese bilingual 

news events, this paper studies the correlation analysis method of Chinese and Vietnamese bilingual news events. The essence of Chinese 

and Vietnamese bilingual news events correlation analysis is multi-lingual and multi - text understanding. The major difficulty is to solve 

multi-lingual and multi-text news events understanding problem. In this paper, we proposed a local intimacy propagation algorithm based 

on factor graph. First, we use bilingual topic model to get the bilingual topics and topic probabilistic distributions from bilingual 

document. Then we built events' factor graph based on event text similarity. Using local intimacy propagation algorithm to compute 

influence the for interrelated events on the factor graph under the same topic. Finally we got the influence topology of events under 

different topics. Experiments results show that the method we propose have achieved better effect compared to the traditional method. 
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1. 引 言 

互联网技术的快速发展使得信息的采集和传播速度达到了空前的水平，网络舆情分析已经逐渐成为网络信

息监测、监控及预警分析的重要手段，互联网上每天都有大量的新闻事件报道，事件通过互联网进行快速的传

播，如何快速的掌握互联网新闻事件动态，把握事件间的关联，分析其事件间内在关系，已经逐渐成为政府、

企业和社会关注的问题。越南与我国毗邻，国家一带一路战略大环境下，越南与国内交流密切，相关的新闻事
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件越来越多，而这些报道分布在国内及越南相关网站及媒体上，表现为中文或者越南文，如何能够及时有效了

解国内及越南国家的新闻事件动态，掌握事件间的关系，正确做出有效应对措施，处理好与越南的国际关系对

区域经济发展、政治稳定、文化交流及商务合作等方面有着重要的作用。新闻对事件的描述中包含了很多事件

要素——时间，地点，人物等。事件关联是事件之间的逻辑关系, 是事件之间固有的一种客观存在。新闻事件

关联分析通常被看作融合上下文信息和知识库的相似度计算问题，其中事件可以用词，句子或者文本进行表征。

事件间关联分析涉及很多层次。现有研究对事件关系进行了初步的定义和类别划分。其中事件关系识别是一种

针对“事件间逻辑关系存在与否”进行自动判定的浅层事件关系检测任务。文献
[1]
对两个包含对事件关系描述

的句子进行依存句法分析，根据子句间的依存关系判断两个事件是否有联系。事件关联分析中的因果关系的研

究由来已久，科学家在哲学与逻辑学上均围绕着这个问题进行了更深入的探讨，但直到近代因果关系才在计算

机领域中有了定性和定量的研究。文献
[2]
利用上下文中的词语对事件进行表征，根据词语所在的上下文对事件

间的因果关系进行判断。将事件之间的因果关系识别视为序列标注问题，利用 CRF 进行识别。文献
[3]
解决的问

题同
[1]
, 将因果关系的识别看成二分类问题，根据上下文中的词采用有监督学习的方式对因果关系进行识别。

文献
[4]
将对事件进行描述的句子看成一个事件，根据不同句子中包含的不同事件要素之间的 PMI 值来计算不同

事件之间因果关系的关联强度。但计算事件间的 PMI 值非常耗时，而且事件对可能是通过主事件关联的,单独

计算这两个事件的 PMI 值意义不大。文献
[5]
将因果关系识别形式化为约束优化问题。将描述不同事件的句子之

间事件触发词的语义联系和因果关系指示词融入整数线性规划（ILP）框架，对两个事件间存在因果关系的可

能性进行计算。文献
[6]
将名词作为事件指示词，并将之看作事件。采用关系抽取的方法对文本中词语之间因果

关系进行抽取。文献
[7]
将新闻中所包含的事件分为粗粒度事件和细粒度事件，结合浅层语义分析方法和知识库

对细粒度事件的因果关系进行识别，并以此推断粗粒度事件的因果关系。但事件间的关联关系不仅仅是因果关

系。为了更准确的量化事件间的关联程度，文献
[8]
用词语来表征一个事件，通过词语共现的方式衡量事件间的

关联强度。但这种方法非常耗时，并且容易引入一些琐碎的没有价值的事件对。文献
[9]
借助互信息分析不同新

闻事件中所描述的参与者、时间、地点等事件要素之间的关联强度，在此基础上融合新闻的时序关系以及新闻

文本内容的相似度计算新闻事件间的相互影响力。文献
[10]

利用两个对事件进行描述的句子中谓词在因果语料

库中的共现次数来判断事件间的因果关系。文献
[11]

根据对不同事件进行描述的句子中包含的谓词和共同实体

以及谓词与实体之间的关系，利用语义角色标注的方法对事件因果关系进行识别。  

现有事件关联关系分析方法大多是将文章中的词和句看作事件，用机器学习的方法对同一篇文档中词与

词，句与句之间的事件关联进行分析，对不同文档中事件关联关系分析涉猎较少。而且很多方法基于词法、句

法、篇章结构、文本线索提取事件的因果关系。但仅仅提取事件因果关系是不够的，因为事件关联不仅局限于

因果关系。而且基于文本的方法也很难使发现事件间隐含的关联。事件的发生和演化具有关联性，新闻事件的

影响力具有传播特性。两个事件是否关联往往受到与这两个事件相关联的其他事件的影响。在社交网络的影响

力分析中，某一用户的行为可能导致他的朋友以类似的方式表现某种现象，这与事件关联分析类似。文献
[12]

提出的 Measure Influence via Reachability，利用用户之间的关注关系，借助随机游走算法构建用户关联

图。通过图上的路径计算用户之间的相互影响力。但该方法只考虑了社交网络的结构。文献
[13]

将用户看成节

点使用 simRank 的算法用同样的方法构建图模型，根据用户的近邻节点计算任意两个节点的相似度。即任意两

个节点的相似度都跟他们两个任意两个邻居的相似度成正比。但该方法同样只考虑了社交网络的结构。文献
[14]

提出基于因子图的社交网络影响力分析方法，将用户之间的关注关系和用户文本内容的主题以及不同主题下微

博内容之间的联系同时融入到因子图模型中进行影响力计算。取得了非常好的效果。新闻事件关联分析与社交

网络类影响力分析类似。事件同样不是孤立存在的，总是与其他事件存在逻辑关联。一个事件的发生会在一定

程度影响另一事件的发生或者说以某种形式控制另一件事的发生。但是很多情况下新闻事件之间的关联没有显

式表现出来，需要我们根据事件上下文分析。因此我们在双语事件的关联分析中借用社交网络影响力分析方法，

参考文献
[14]

提出的社交网络影响力传播分析方法解决事件间的关联分析。抽取双语事件的共享主题，利用描

述事件的文本间相似度构建构建因子图模型，求解不同主题下事件间的相互影响。 



2. 跨语言主题提取 

文献
[15]

通过双语词典为传统 PLSA 算法的似然函数添加软约束，从未对齐的双语文本中抽取双语文档共享

的主题。以及文档在主题上的概率分布。PLSA 算法的似然函数如(1)所示。 
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其中d表示文档， jθ 表示文档d的主题。 )d|θ(P j 表示以概率 )d|θ(P j 选中文档d的主题 jθ 。w表示文

档d 的主题词。 )θ|w(P j
表示以概率 )θ|w(P j

产生主题
jθ 的主题词 w。 )d|w(c 表示单词 w在文档d 中出现的概

率。我们利用双语词典构建汉语-越南语的词汇二部图 )E,V(G cvcvcv  ，其中c 表示汉语，v 表示越南语。如果汉

语词汇
cV 和越南语词汇

vV 语义相关,则将这两个单词以边
cve ，边上的权重为 )v,c(w 。我们通常用最大似然

估计来估计 )C(L 的参数以及获取主题。我们为 PLSA 的似然函数添加双语约束 )C(R ，如公式(2)所示。 
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)C(L 表示汉语词和越南词的语义差异，其中 )u(Deg 代表单词 u 的所有入度边的权重和。将之看作损失函

数，来优化 PLSA 特征函数的求解，PLSA 获得的双语主题是语义相关的。 
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我们使用 EM 算法求上述公式（3）所示目标函数的参数极大似然估计。在 EM算法 E步的时候我们使用如

公式(4)估计事件文本的主题以及主题概率分布。 
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在 EM 算法的 M步，重新估计分布参数，使数据的似然性最大。从而在非对齐的双语文档中挖掘潜在主题。

我们输入非对齐的双语文档集合和双语词典。能获得双语文档共享的主题 }z,...,z,{zZ T21 以及双语文档在共

享主题上的概率分布 T

1z

z

i }{θ  ，即事件 i 在不同主题下的概率分布。 

3. 汉语-越南语双语事件关联关系分析 

事件关联分析就是分析描述不同事件的文本以获取事件之间的关系。其中事件可以用词，句子或者文本进

行表征。本文针对汉语越南语双语新闻事件关系识别是对“事件间逻辑关系存在与否以及关联程序强弱”进行

自动判定和计算的关系检测任务。 

双语新闻事件之间的关联关系可以通过新闻文本的文本相似性度量。但是由于相互关联的双语事件间往往

通过某种主题进行关联，而且在该主题下两个事件是否关联往往受到与这两个事件相关联的其他新闻事件的影

响。因此我们计算相同主题下两个双语新闻事件关联时不仅要考虑新闻文本之间的相似度还要考虑这两个事件

受到与之关联的其他新闻事件的影响。同一主题下双语事件关联计算与社交网络中用户影响力传播的问题相

似。在社交网络影响力传播的计算中，认为用户的影响力通过用户之间的关注关系传播，利用社交网络中用户

之间的关注关系构建基于用户的因子图模型，将用户视为因子图中的节点，用户之间存在关注关系表示为两个

节点之间存在一条边。在因子图模型上通过用户之间的关注关系计算社交网络中节点之间影响力传播的问题。

相比于传统图模型，因子图模型考虑了节点自身的属性，节点之间的关联信息以及全局约束信息，利用因子图

模型的这些优势可以使我们计算事件之间关联强度时充分利用新闻事件影响力传播特性。因此我们基于因子图

模型构建事件间的影响力传播模型。通过新闻事件文本的相似性构建事件因子图，即文本相似度大于一定阈值

http://baike.baidu.com/view/185250.htm
http://baike.baidu.com/view/1055533.htm


则认为两事件之间存在关联。将新闻事件表征为因子图上的节点，相互关联的两事件的节点之间存在一条边关

联。利用事件因子图中节点的特征函数，使用社交网络中的局部密切度传播算法，计算图中相互关联的节点之

间影响力。最终得到不同主题下事件间影响力传播拓扑图。 

主题相似度越高的新闻所报道和关注事件越接近，这些事件的发生和发展往往是由主题相关其他事件导致的。

因此主题相近的新闻所报道的事件的关联程度比主题不同的新闻报道的事件高。因此本文是利用主题模型分析出来

的主题词来表征新闻事件。利用新闻文本间的主题相似性来度量两个新闻事件的文本相似性。两个新闻的主题

相似性越接近，新闻文本相似性也就越高。如果新闻主题相似性越疏远，新闻文本相似性也就越低。本文使用

JSD(Jensen-Shannon Divergence)距离的倒数来度量事件间的主题相似性。如果两个新闻文本主题分布的 sim 越

大，主题之间的相似度也就越高则新闻报道的事件存在关联性的可能性越大。我们选取阈值ε ，通过阈值来判

断不同新闻事件是否存在关联关系。即两新闻文本的主题相似度大于ε ，则两新闻事件存在关联；若两新闻文

本的主题相似度小于ε 则两新闻事件之间不存在关联。文本主题相似度计算如公式（5）~（8）： 
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ji θ,θ 表示事件 j,i 的主题概率分布。 )θ||JS(θ ji
是事件 j,i 的 JS距离。 )θ||θ(D jiKL

是事件 j,i 的KL 距离。 kθ

是 ji θ,θ 的均值。 

我们通过事件之间的影响力传播方法来进一步判断通过事件文本相似度得到的关联事件是否真正关联。本

文在计算同一主题下双语事件影响力大小时参考社交网络影响力传播分析的方法。使用基于因子图模型的局部

影响力传播算法。自动识别和量化相同主题下，因子图模型中的事件间关联关系。因子图模型将节点属性信息

和节点之间的信息结合起来，在识别节点关联时能提供更多信息。因子图由以下变量组成：一组观察值
N

1ii}{v  ，

每个观测值都有隐藏变量
N

1ii}{y  以及特征函数：局部因子图模型有三个特征函数节点的特征函数，边的特函

数和全局特征函数。节点特征函数描述了节点的基本信息，边的特征函数描述了因子图模型中节点的相互依赖

关系，全局特征函数确定了因子图上的全局约束。我们设定事件节点对应因子图中的观测值（即因子图中的节

点），事件之间的关系则对应因子图中的边，表 1 总结了局部密切度传播算法用到的符号。 

我们对输入的文档集合两两求共享主题，最终将所有求得的共享主题汇总，找出所有文档集合都共有的主

题作为主题集合 Z 。将每个输入文档集合（每个集合描述相同事件）视为事件节点，事件节点的集合

}v,...,v,{vV n21 。如果在主题 z下,任意两个事件节点 j,i 的相似度 )θ,θ(simθw ji

z

j

z

ij  大于给定的阈值ε ，则

认为在主题 z下节点 j,i 相互关联，即节点 iv 和 jv 所对应的隐含变量 1y 和 2y 之间存在一条边 ije 将这两个节点

关联起来，并且定义边上的权重为
z

ijw 。通过计算主题 z下节点集合V 中任意两个节点间的相似度，我们将获

得主题 z下边的集合 Vji,ij}{eE  。通过上述计算我们将获得事件的拓扑图 )E,G(V zz
。如图 1，构建主题 T1

下，事件的因子图模型。 



 

表 1 符号说明 

符号 描述 

N  因子图中事件节点的个数 

M  因子图中节点间边的个数 

T  主题个数 

V  因子图中节点的集合 

E  因子图中边的集合 

iv  
单个事件节点 

z

iy  主题 z 下对节点 iv 有较高影响力的邻接节点 

z

iθ  主题 z 是由节点 iv 生成的概率 

ste  节点 sv 和节点 tv 之间的边 

z

stw  主题 z 下，边 ste 上的权重 

z

stμ  主题 z 下节点 sv 对节点 tv 的影响力 

 

 

图 1 主题 T1 下事件的因子图模型 

图 1 主题 1 下事件因子图 }v,v,v,{v 4321 节点代表事件， }y,y,y,{y 4321 是分别对应节点 }v,v,v,{v 4321

的隐含变量，集合 }y,y,y,{y 4321 中的每个元素对应从双语文档中抽取的双语主题的主题概率分布。

)z,y,g(v ii 对应节点 iv 在主题 z下的特征函数。 )z,y,g(v ii 是在主题 z下定义在节点 iv 上的特征函数，描述

节点的基本信息。这里我们将节点定义为 )z,y,g(v iki 如公式（9） 

）9（iy,
)ww(

w
)z,y,v(g z

i

)i(NBj

z
ji

z
ij

z

iy

iki

z
i 






 

)NB(i 表示与节点 iv 存在边相连的相邻节点。
z

ijw 表示在主题 z下，节点 iv 和 jv 的相似性。如果节点 iv 和节



点 jv 在主题 z下有着较高的相似度那么可以说 jv 对节点 iv 有着较高的影响力。我们提出的密切度传播算法将

因子图中信息传递的的规则转化成等价的更新规则，信息将会在节点之间传递而不是在因子图上传递。为了解

决因子图模型时间复杂度高的问题，我们将节点的特征函数归一化如公式（10） 

 

）10（
|)z,y,v(g

|)z,y,v(g
logb

i)i(NBk
kyii

jyiiz
ij

z
i

z
i











 

我们提出的算法引了两组变量
T

1z

z

ij }{r  和
T

1z

z

ij}{ α 代表事件节点之间的影响力。更新的规则如公式（11）（12）

（13） 

）11（}αb{max-br z
ik

z
ik)j(NBk

z
ij

z
ij  

 

）12（}0,r{minmaxα z
kj)j(NBk

z
jj   

)13)(j(NBi}),0,r{minmax-}0,r{-min},0,r{max(minα z
kj}i{\)j(NBk

z
kj

z
jj

z
ij  

 

)NB(j 是与节点 j存在边相连的邻居节点，
z

ijr 表示事件 i 发生对事件 j发生的影响（即节点 i 对节点 j的影响），

z

ijα 表示事件 j发生对事件 i 发生的影响（即节点 j对节点 i 的影响），这两个值初始为 0.最终我们基于变量γ 和

α 使用 Sigmoid 函数定义事件间影响力分数如公式（14） 

）14（
e1

1
μ

）αr（-

z
st z

ts
z
ts 

  

算法如表2所示。对于图中的每个节点 tv 计算其每个邻接节点 {t}NB(t)s  与其自身的影响力分数
z

stμ 。

对于每个主题 z我们过滤掉那些相关度低的节点（即该节点的主题分布概率低于阈值ε 。然后对于图 E)G(V,

中任意一对有边相连的节点对 )v,(v ts ，将节点 sv 对节点 tv 的影响力
z

stμ 和节点 tv 对节点 sv 的影响力
z

tsμ 相加

求平均值，即得到节点 ts v,v 之间的关联强度。最终我们得到主题 z事件影响矩阵
z

NNG  。对所有双语主题使

用局部密切度传播算法得到所有主题下的事件影响矩阵，将求得的所有主题下事件之间的关联强度相加，求平

均值就得到事件之间的影响力矩阵。 

表 2相同主题新闻事件关联算法 

算法 1．相同主题新闻事件关联算法． 

输入：主题z下的事件因子图 )E,V( zz
以及事件的主题概率分布 Vvv}θ{   

输出：主题z下的事件间影响矩阵 NNG   

构建每个事件节点的特征函数 )z,y,v(g ii   

计算主题z下事件之间的相似度，构建主题z下事件因子图 

根据公式

 








i)i(NBk
kyii

jyiiz
ij

z
i

z
i

|)z,y,v(g

|)z,y,v(g
logb



 将事件因子图中每个事件节点特征函数归一化成
z
ijb   



对于主题z 下的事件因子图中每一条边，利用公式 }αb{max-br z
ik

z
ik)j(NBk

z
ij

z
ij  

更新
z
ijr  

对于主题z下的事件因子图中每一个节点利用公式更新
z
jjα  

对于主题z 下的事件因子图中每一条边利用公式更新
z
ijα  

迭代步骤-直到结果收敛 

 

4. 实验与分析 

4. 1 实验数据获取与预处理 

由于目前还未曾见到汉语-越南语事件影响力分析的相关语料。因此本文通过人工方式构建了一定量的语

料。该数据集中包含了 600 个显式相关新闻事件对和 600 个无关的新闻事件对。每个新闻对包含两篇新闻 A

和 B，分别报道了两个不同的事件。本文就在这 1200 个新闻对中进行了实验。其中中文-中文、越南越-越南

语、中文-越南语的相关和无关新闻对各 200 个。本文采用识别结果的准确率 P，召回率 R。以及 F值作为评价

指标。F 值越高效果越好。它们的计算方式如下： 

%100
数识别结果中相关事件个

事件个数识别结果中正确的相关
P   

%100
数测试数据中相关事件个

事件个数识别结果中正确的相关
R   

RP

PR2
F


  

4. 2 实验环境 

本文的实验环境为：Intel G620 2.6GHz 的 CPU，4G 的内存，320G 的硬盘，WindowsXP 的操作系统。开

发工具为 My Eclipse 10。 

4. 3 实验 1节点相似度阈值ε 对实验结果的影响 

本文在构建因子图模型时，如果在主题 z下,任意两个事件节点的相似度大于给定的阈值ε ，则认为在主题 z

下节点 ji, 相互关联。由于ε 是判断事件节点是否存在边关联起来的阈值。ε 设置过高可能会过拟合，ε 过低可能引

入大量噪声。因此本试验考察不同的ε 是否会对实验结果造成影响，如果有影响则选取最佳ε 值。分别在

8.07.06.05.04.03.02.0 ，，，，，，ε   时，在测试数据上进行了实验。如表3所示为ε 取不同值是的结果对比。 

表 3 不同判定节点相似度阈值对实验结果的影响 

ε  查全率

(Recall) 

查准率

(Precision) 

F 

0.2 0.8958 0.4988 0.6407 

0.3 

0.4 

0.5 

0.6 

0.7 

0.8452 

0.8023 

0.7754 

0.7256 

0.6651 

0.6486 

0.7787 

0.8687 

0.8526 

0.7986 

0.4341 

0.4925 

0.8194 

0.7840 

0.7258 



0.8 0.6264 0.8058 0.7049 

实验结果说明当ε 越低，由于事件间相似性较低导引入大量噪声导致大量不相关事件被识别为相关，影响结果准确

性。当ε 越高，可能过拟合，导致原本相关的事件被判定为不相关。因此ε 过高过低都会影响实验结果，所以根据

实验数据，本文所有的实验选择 5.0ε 。 

4. 4 实验 2跨语言相关事件识别方法实验  

本文所采用的方法是基于影响力传播模型的。因此本文在构建的测试数据集上，分别针对单语和双语新闻对，

进行了相关事件识别方法的实验。单语环境下我们选取 LDA 主题抽取模型。为了达到最优的实验结果，本文经

过多次实验对识别过程中参数的取值进行了调整，获得了一组的最优的参数取值，如表 4所示。 

表 4 单语和双语环境下识别方法参数选择 

 ε  主题个数 

单语 0.62 11 

双语 0.50 8 

通过该参数得到在单语和跨语言环境下的识别效果。如表 5 所示 

表 5单语和双语环境下相关事件识别方法实验结果 

 查全率

(Recall) 

查准率

(Precision) 

F 

单语 0.8110 0.7725 0.7913 

双语 0.5 075 0.6 408 0.6 727 

实验结果表明，本文所提出的相关事件识别方法，在单语言环境下和多语言环境下都取得了不错的识别效果。

说明两种方法都能比较准确的识别出测试数据中相关事件。此外通过两种方法共同使用时的实验结果可以发

现，两种方法具有一定的互补性，如果将两种方法同时使用，能够有效提高识别召回率。 

4. 5 实验 3不同事件相关度计算方法对比 

本文提出的方法利用新闻事件的文本相似性和新闻事件影响力传播来判断双语事件是否相关。为了验证本

文做法的有效性。本文还利用收集到的汉语和越南语新闻，对不同事件主题词之间的 PMI（point wise mutual 

information）值进行统计，利用 PMI 值来度量事件之间的相关度。PMI 如公式（15） 

)15(
)t(n)t(n

)t,t(n
log)t,t(PMI

ji

ji
ji


  

其中 )t,n(t ji 表示词 it 和词 jt 共同在新闻中出现的次数， )n(t i 和 )n(t j 则分别表示词 it 和词 jt 单独在新闻中出

现的次数。 

本文对这两种方法都进行了实现，并在测试数据上进行了对比实验。如表 6所示为两种方法的结果对比。

其中 A为本文所采用的方法，B则是通过计算新闻主题词 PMI 值进行相关事件识别的。 

表 6不同事件相关度计算方法对比 

 查全率

(Recall) 

查准率

(Precision) 

F 

A 0.7754 0.8687 0.8194 

B 0.5 075 0.6 408 0.6 727 

实验结果表明，A的识别效果较 B有较大幅度的提升。说明在考虑新闻事件的影响力传播，对于相关事件识别



是十分必要的。通过分析实验数据发现，B的效果不够理想是因为忽略了两个新闻事件是否相关，跟与这两个

新闻事件关联的其他新闻事件相关，会忽略很多相关信息从而影响了识别效果。 

5. 总结  

为了全面准确的识别出汉语-越南语新闻相关事件，本文针对新闻相关事件识别方法展开研究，将对事件

进行报道的所有不同语言新闻作为判断事件之间相关性的依据。本文构建双语主题模型抽取从双语新闻文档中

抽取双语主题，将双语文档通过主题关联起来。针对新闻事件影响力传播特性，构建因子图模型，通过因子图

模型上事件影响力传播计算不同主题下双语事件关联强度。实验结果表明，本文所采用的识别方法，能够有效

识别汉语越南语双语相关事件。但是本文没有考虑汉语-越南语双语新闻事件之间要素的关联对双语事件关联

的影响。我们将在今后的工作中将事件要素融入到双语事件关联分析的方法中。 
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