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面向高考阅读理解鉴赏题语言风格判别方法
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摘要：语言风格是高考阅读理解中的重要考察内容，然而，不同考察方式所需的分类层次不尽相同，本文

将语言风格鉴赏转化为层次分类问题。在类别标签指导下，利用图分割算法，获取与特定类别相对应的原

始簇。基于原始簇，利用层次聚类获取语言风格类别层次结构，之后结合层次结构训练 SVM 层次分类器。

在解答语言风格鉴赏题过程中，依据阅读理解题干确定所需分类层次，利用 SVM 层次分类器完成对阅读

材料语言风格判别，最后结合知识库生成语言风格鉴赏题答案。实验结果表明，基于层次结构的语言风格

判别方法，可以为高考鉴赏问题的解答提供技术支撑。 
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Abstract: Language style discrimination plays a significant role in reading comprehension and appreciation in the 

college entrance examination. However, the hierarchy of classification varies with different exam points. The task 

of language style discrimination and appreciation is regarded as a hierarchical classification problem. Guided by 

class labels, original clusters corresponding to the specific categories are acquired by using graph segmentation 

algorithm. Furthermore, hierarchical clustering is applied to generate a hierarchy of language style, with which a 

hierarchical classifier based on SVM is trained. During answering appreciation question, the hierarchy of 

classification, which is determined by the question stem, is used to discriminate the language style of reading 

materials. Finally, the answers are generated based on the combination of language style and knowledge base. The 

experiments show the effectiveness of our proposed method which can provide technical support for reading 

comprehension and appreciation. 
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1 引言 

在信息革命的浪潮中，人工智能应运而生并蓬勃发展，极大推动计算机语音识别、图像

分析及文本语义理解能力。为了检验计算机对文本语义深层理解效力，国家 863“超脑计划”

牵头研制“高考机器人”，即利用人工智能程序模拟高考生，参与高考。对于高考语文中考

察的内容，不仅考察考生对文本理解的能力，还检验其对文本的鉴赏能力，其中语言风格是

比较重要的考察内容。由于语言风格是说话者个人语言情感的流露，其情感色彩相比任何其
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它语言现象更为丰富[1]。例如，语言风格中“明朗”一般较多使用在情感色彩比较鲜明的词

语情感表达中，而“含蓄”语言风格则使用描绘性辞格进行情感表达[2]。因此，语言风格类

别的判别既能为鉴赏题解答技术提供支撑，也能为分析阅读材料作者的情感奠定基础。 

由于语言风格体系复杂，类别标签繁多，传统的二元分类器（如 SVM）对多分类问题

解决效果都不尽人意。利用语言风格的层级化系统[3]，研究基于层次结构的语言风格判别，

既缓解多分类对二元分类器带来的挑战，也可以灵活选择分类的层次，以满足高考对语言风

格不同考察方式。例如： 

题目 1：以③④段为例，简要分析本文语言的两个主要特点。 

题目 2：本文的细节描写细腻而生动，从多个角度抒发着作者的生命感悟。请选择一个

最打动你的细节进行语言特色分析。 

题目 1 未提及特定的语言风格，为提高判别准确率，可进行粗粒度分类。而题目 2 针对

语言风格“细腻”考察，则需进行细粒度分类。 

通常层次分类依赖的类别层次结构可由专家编制，也可通过聚类生成[4]。为了克服专家

编制的类别层次结构主观性，Tang 等[5]提出一种动态结构调整方法，该方法具有较高的时间

复杂度，随后，Nitta
[6]对其时间开销进行改进，但调整结构受限于最初层次结构。为了减小

结构生成过程对专家知识的依赖性，Phongwattana 等[7]基于欧氏距离，利用层次聚类获取类

别层次结构，但欧式距离仅能刻画簇间空间距离，并未对其语义距离度量。另外，Karypis

等[8]提出一种动态的层次聚类算法。首先利用 K 近邻算法构建图，然后，基于快速图分割算

法 METIS
[9]，将数据图划分为多个子簇，最后，基于簇间相对互连性与相对相似性，对簇进

行迭代合并，得到最终层次聚类结果。此层次聚类方法可对形状各异、大小不一子簇进行动

态聚合，被应用到文本、图像及高铁故障检测任务中[10]，并取得理想的效果。 

本文综合多名学者对语言风格的类别划分结果[1-3,11-16]，结合高考对考生考察要求，研究

语言风格类别标签的判别问题。为了实现高效的语言风格的类别判断，将语言风格鉴赏转化

为分类任务，并利用识别结果辅助语言风格鉴赏题解答。 

本文第 2 节将确定语言风格层次结构；第 3 节展现基于层次聚类的类别层次结构获取算

法、基于层次分类的语言风格识别及面向高考语言风格鉴赏题解答流程；实验数据和评价指

标在第 4 节呈现；第 5 节对实验结果进行详细的分析；最后一节给出全文的结论与展望。 

2 语言风格类别的层次划分 

由于语言风格体系复杂，语言学家研究粒度存在差异。宗世海[11]从多个角度划分粒度，

从篇幅划分，粒度可为单篇文档、多篇文档；从作品集角度，可为单个作者作品、某类作者

作品、一个语体。丁金国[12]认为语言风格粒度具有层级化，可分为语体-文体-语篇 3 个层次，

其中最小粒度的语篇可为一个句群、一个段落、一篇文章等。而高考对语言风格鉴赏是面向

单篇文档或单个段落，因此本文的研究粒度设定为单个段落。 

由于同一时期的不同学者对语言风格定义迥异，而同一学者在不同时期的定义也不完全

相同[13]，因此，语言学家对语言风格的类别划分差异较大。依据文献 [1-3]和文献[11-16]，我们

将语言风格的表达方式分为平面划分、对立划分、层次划分，其具体划分结果见表 1。 

根据表 1，综合多名学者对语言风格的类别划分结果[1-3,11-16]，结合高考对考生考察要求，

将语言风格划分为 12 个类别，分别为幽默诙谐、细腻隽永、朴素自然、华丽典雅、含蓄深

沉、简洁明快、雄浑豪放、清新婉约、率性旷达、严谨工整、舒缓和平、急骤猛烈。 

由于语言风格中存在对立类别，为了防止层次聚类中对立类别簇聚合，本文参考语言学

家的对立划分结果[3,11,13,15,16]，建立对立集 R，即：{雄浑豪放—清新婉约，雄浑豪放—细腻

隽永，急骤猛烈—舒缓和平，华丽典雅—朴素自然，含蓄深沉—简洁明快，率性旷达—含蓄

深沉，率性旷达—严谨工整}。另外，依据丁金国[12]定义的类别层次结构，见图 1，结合本



文确定类别标签，修改后的类别层次结构 MH 见图 2。 

表 1 语言风格划分结果 

划分方式 学者 划分结果 

平面划分 

丁金国[1] 朴素平实、简明通达，准确简练、严密典雅，严谨准确、简洁刚健，浓艳绮丽，淡雅清新， 

雄健豪放，高古典雅，含蓄委婉，幽默诙谐，肃穆深沉 

郑荣馨[2] 朴素，华丽，简练（简约），繁丰，明朗，含蓄，雄浑（雄健），柔婉，通俗，庄重（庄严），

幽默，疏放，空灵，清奇，飘逸，旷达，流动 

陈继民[14] 奔腾激越、豪迈奔放，芬芳清新、似出山泉，字字含情、诗意浓郁，朴素真实、深刻隽永 

对立划分 

黎运汉[3] 豪放—柔婉，繁丰—简约，蕴藉—明快，藻丽—朴实，幽默—庄重，文雅—通俗，疏放—谨严 

宗世海[11] 庄重—幽默，刚健—柔婉，明快—含蓄，平实—藻丽，简约—繁丰 

黎运汉[13] 豪放—柔婉，繁丰—简约，蕴藉—明快，藻丽—朴实，幽默—庄重，文雅—通俗，疏放—缜密 

宋振华等[15] 简约—繁丰，朴素—华丽，庄严—幽默，文雅—通俗，谨严—疏放，豪放—柔婉 

戈娟[16] 简约—繁丰，刚健—柔婉，平淡—绮烂 

层次划分 丁金国[12] 见图 1 

风格层次体系风格层次体系

超诣超诣 缠绵缠绵

阴柔阴柔

婉约婉约平实平实
典雅典雅雄浑雄浑豪放豪放

阳刚阳刚

轻靡轻靡

繁丰繁丰 浓艳浓艳旷达旷达 飘逸飘逸
 

图 1 专家编制层次结构图 
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图 2 修改后专家编制类别层次结构 MH 

3 基于层次结构的语言风格判别方法 

为了适应高考不同考查要求，本文利用层次分类方法判别语言风格，其分类策略可划分

为全局处理策略、化繁为简策略、分而治之策略[4]。全局处理策略基于整个层次结构优化分

类器，有较大的时间开销。化繁就简策略首先筛选与待分类样本相关的候选类别，然后利用

对应分类器进行分类，虽可以灵活选择分类类别及分类器，但计算开销较大。分而治之策略

依据层次结构逐层分类，虽存在错误累计问题，但有较小时间开销。因此，本文采用分而治

之的层次分类策略，用于语言风格的类别判别。 

基于层次结构的语言风格判别，主要由获取类别的层次结构、判别语言风格两部分组成，

具体流程见图 3。 
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图 3 基于层次结构语言风格判别方法流程图 

3.1 语言风格类别层次结构获取算法 

在语言风格类别层次结构确定过程中，为减少对专家知识的依赖，本文利用层次聚类方

法[8]获取语言风格类别层次结构。 

设语言风格数据集
1 2{ , ,..., }nD d d d ，其类别标签为

1 2{ , ,..., }mC c c c ，对立集

1 2{ , ..., }kR r r r ，（其中， ( , )i t hr c c ，（1 ;1 , ; ;,,i k th mt hith N      ）。在构建类别层

次结构过程中，数据类别标签 C 将有助于划分层次聚类原始簇，使每个原始簇分别刻画一

个类别，与此同时，可以利用 R 阻止对立类别合并成新簇。为了充分利用类别标签 C 及其

对立集 R 的信息，本文在 D 的原始特征集
1 2 | |{ , ,..., }FF f f f 基础上，将类别标签 C 增加为

新的特征 cf ，即
1 2 | |{ } { , ,..., , }C F CFC F f f f f f   。另外，为了增强类别特征区分性，将

每个类别特征赋予一个特征值，即 {1,2,..., }
Cf

V m ，并利用 R 中的对立信息设计
Cf

V 与 C 间

映射关系 { 1, 2,..., }
C o p qf c c cM v v v m    （1 , , ; , ,o p q m o p q N   ）。由于 R 中每对

ir  为对立类别，其特征值差值越大，其类别区分能力越强，因此，在确定特征值过程中，

综合 R 中所有对立信息，即保证 R 中所有对立类别间特征值差距之和最大，则最优映射关

系
C

opt

fM 的计算过程见公式（1）。 

1,( , )

arg max( | # ( ) # ( ) |)
C t C h C

fC
t h i

k
opt

f c f c f
M

i c c r

M M M
 

              （1） 

其中，# ( )
t Cc fM 为

Cf
M 映射关系中 tc 的特征值。 

在层次聚类过程中，本文采用 Karypis
[8]提出算法，综合簇间相对互连性（见公式 2）、

相对近似性（见公式 3）度量簇间相似性（见公式 4），迭代完成簇间合并。 

{ , }2*
( , )

i j

i j

sc sc

i j

sc sc

EC
RI sc sc

EC EC



                       （2） 

其中， ,i jsc sc 代表两个簇，
{ , }i jsc scEC 为簇 ,i jsc sc 的连接边，

iscEC 为簇
isc 的二等分极小

割边。 

{ }i j

i j

sc ,sc

i j

ji

sc sc

i j i j

SEC
RC(sc ,sc )=

scsc
SEC + SEC

sc + sc sc + sc

              （3） 



其中，
{ , }i jsc scSEC 为 ,i jsc sc 连接边平均权重。 

{ , } ( , ) ( , )
i jsc sc i j i jSim RI sc sc RC sc sc                    （4） 

其中， 代表比例参数，用来度量簇间相似度计算过程中相对互联性与相对相似性重

要程度。 

依据特征集 FC，将语言风格样本表征为向量，采用 KNN 算法构造样本图，并利用图

分割算法获取样本标签原始簇，最后利用层次聚类确定类别层次结构，具体见算法 1。 

算法 1：语言风格类别层次结构获取算法 

输入：语言风格标注数据集 D；对立类别标签集 R；KNN 算法中 k 值 

输出：语言风格层次类别结构 AH 

1 利用公式（1）确定 cf 特征值
cV  

2 采用 FC 表征 D 

3 基于欧式距离，采用 KNN 方法构建稀疏图 

4 利用图分割算法 METIS,获取原始簇集 CL（其中 | | | |CL C m  ） 

5 While( |CL| > 2) 

6      For 
icl CL , 

jcl CL ( )i j   

7          利用公式（2），计算其相对互连性 ( , )i jRI cl cl  

8          利用公式（3），计算相对近似性 ( , )i jRC cl cl  

9          利用公式（4）度量 ,i jcl cl 相似性 

10      End  For 

11      合并相似性最大的 ,i jcl cl ，更新 H，更新 CL 

12  End  While 

13  返回 AH 

3.2 基于 SVM 层次分类的语言风格识别方法 

为了对文本语言风格实时、高效的判别，并将类别层级结构信息保留于判别结果，本文

基于 3.1 节确定的语言风格类别层次结构，采用“分而治之”的层次分类方法识别语言风格。

另外，SVM 作为一个以间隔最大化为学习策略的二元分类器，与 3.1 节中确定的二叉语言

风格层次结构相吻合。因此，本文基于 SVM 层次分类，实现对语言风格识别，具体流程见

图 4。 
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图 4 基于 SVM 层次分类流程图 



层次分类过程中，首先利用第 1 层分类器对数据集 D 进行分类，获得分类结果；然后

依据分类结果，寻找对应 SVM 分类器，进行第 2 层分类后；……；直到获取最终的语言风

格标签类别
kc 1 k m （ ）。  

3.3 基于语言风格识别的鉴赏题解答 

为了应对高考对语言风格的考察，本文将利用 3.2 节中训练的层次 SVM 分类器，完成

对文本语言风格的识别。在高考鉴赏题解答过程中，根据题干选择分类层次，即若题干包括

特定的语言风格，则确定分类层次为叶节点；如果题干未提及具体的语言风格，为提高识别

准确率，则分类层次确定为叶节点的父节点。然后，基于 3.1 节确定的类别层次结构 AH，

利用 3.2 节中 SVM 层次分类器识别阅读材料段落语言风格，并结合语言风格作用知识库，

生成答案，具体流程见图 5。 
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图 5 面向高考阅读理解的语言风格鉴赏题解答流程 

4 实验数据集及评价指标 

4.1 实验数据集 

数据集 1：收集人教版高中课文、全国高考（2002-2016）阅读理解材料，共计 484 篇，

6646 段。利用第 2 节确定的类别标签，进行人工标注，12 种类别具体比例见表 2。 

表 2 语言风格标注语料类别占比 

类别 数据数量 比例 类别 数据数量 比例 类别 数据数量 比例 

朴素自然 2148 32.32% 简洁明快 580 8.73% 清新婉约 139 2.09% 

细腻隽永 831 12.50% 急骤猛烈 577 8.68% 幽默诙谐 138 2.08% 

含蓄深沉 826 12.43% 舒缓和平 303 4.56% 雄浑豪放 131 1.97% 

严谨工整 763 11.48% 率性旷达 174 2.62% 华丽典雅 36 0.54% 

数据集 2：为了避免数据不平衡性对类别层次结构获取造成影响，从数据集 1 中 12 个

类别标注数据中分别选取 36 条数据，共计 432 条，作为类别层次结构确定方法验证数据。 

4.2 评价指标 

语言风格判别整个过程由类别层次结构获取、基于 SVM 层次分类两部分构成。类别层

次获取过程中类别原始簇利用熵、纯度度量；层次分类结果则采用正确率（accuracy）、准确

率（precision）、召回率（recall）及 F 值度量。 

（1）生成原始簇的评价指标 

类别分布度量：利用熵度量图分割生成的类别原始簇在各个类别分布情况。假设 ijp 为



簇 i 中成员属于类 j 的概率，即 ij
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iu 代表簇 i 中样本数，
iju 为簇 i 中数据类 j

的个数。聚类簇 i 的熵值
ie 见公式（5），整个聚类划分的熵值见公式（6）。 
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其中，l 代表簇的个数，u 代表整个聚类划分样本数。 

其熵值越大，说明原始簇分布在各个类别越均匀，则原始簇对类别刻画能力越弱。 

簇的纯度度量：簇的纯度为簇中最大类别所占比值，即纯度值越大，簇对单个类别刻画

能力越强。聚类簇 i 的纯度计算见公式（7），整个聚类划分的纯度见公式（8）。 
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（2）层次分类的评价指标 

正确率（accuracy）为测试集正确分类的样本数与测试集总样本数占比，其刻画层次分

类总体分类准确性。除此之外，本文还利用准确率（precision）、召回率（recall）及 F 值度

量每个类别的分类效果。 

5 实验结果与分析 

本节针对语言风格判别过程中的类别层次结构生成、基于 SVM 语言风格层次分类进行

实验，用于验证本文语言风格判别的有效性。 

实验 1：语言风格类别层次结构的获取 

语言风格类别是由多种因素决定的，其中，词汇表达占有重要的地位[1,17]。例如：“丢

掉、拿手、脑袋”这些词为口语词语，却体现出“朴素自然”语言风格，而书面词语“遗弃、

擅长、头颅”则能表现出“华丽典雅”的语言风格。因此，我们选取词袋特征作为其表征单

元，使用 3.1 节的层次聚类，设计了 3 组特征表征实验方案，用于获取类别层次结构，具体

如下： 

方案 1：仅使用词袋模型表征文本，记作 baseline； 

方案 2：在词袋模型的基础上，增加 12 维 one-hot 类别特征，指导层次结构生成； 

方案 3：在词袋特征基础上，增加 1 维类别特征，并从公式（1）计算得出的 11520 最

优特征值中随机选取一组进行实验，其各个类别
C

opt

fM ={率性旷达=1，雄浑豪放=2，急骤猛

烈=3，简洁明快=4，朴素自然=5，幽默诙谐=6，严谨工整=7，华丽典雅=8，细腻隽永=9，

舒缓和平=10，清新婉约=11，含蓄深沉=12}。 

利用 3.1 节算法，基于图分割的原始簇生成结果见表 3、表 4，层次聚类结果见图 6。 

观察表 3 和表 4，随着将类别信息加入到特征后，图聚类生成的原始簇的熵值降低，纯

度增加；并且方案 3 比方案 2 熵值更低，纯度更高。则说明，类别特征对图聚类原始簇生成

有指导作用，并且一维特征优于“one-hot”方式。分析其中原因： 

（1）方案 1 图分割原始簇生成过程，由于缺少类别标签的指导，每个原始簇中包含多

个类别，且各个类别比例差异不大，熵值大，纯度低，即初始簇不能刻画语言风格特定类别。 

（2）一维特征比 one-hot 特征区分类别能力强。 

由于方案 1 及方案 2 图分割生成原始簇有较高的熵值、较低的纯度，皆无法明确簇与类

别间对应关系。因此，将方案 3 生成的类别层次结构（图 6）AH 作为之后层次分类依赖的



层次结构。 

表 3 聚类原始簇熵值 

   簇 0 簇 1 簇 2 簇 3 簇 4 簇 5 簇 6 簇 7 簇 8 簇 9 簇 10 簇 11 Total 

方案 1 3.36 3.09 3.30 3.50 3.15 3.11 2.64 3.14 2.69 3.36 3.29 3.23 3.15 

方案 2 3.14 3.01 3.25 2.24 3.15 2.88 2.91 3.12 2.88 3.28 3.22 2.61 2.97 

方案 3 1.73 0.74 1.24 1.66 1.30 1.33 1.04 1.69 1.77 1.96 1.49 0.75 1.39 

表 4 聚类原始簇纯度 

    簇 0 簇 1 簇 2 簇 3 簇 4 簇 5 簇 6 簇 7 簇 8 簇 9 簇 10 簇 11 Total 

方案 1 0.17 0.18 0.19 0.14 0.19 0.19 0.36 0.21 0.35 0.15 0.16 0.22 0.21 

方案 2 0.18 0.16 0.19 0.51 0.17 0.41 0.30 0.24 0.35 0.17 0.19 0.30 0.27 

方案 3 0.46 0.84 0.51 0.59 0.70 0.62 0.76 0.50 0.49 0.34 0.49 0.78 0.60 
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图 6 自动生成语言风格类别层次结构 AH 

实验 2：基于类别层次结构的层次 SVM 分类 

在数据集 1 上，选取词袋为特征，词频为特征值，分别基于专家编制层次结构 MH（图

2）、自动生成层次结构 AH（图 6）、平面结构（即一层结构，baseline），采用 5 次交叉验证

对语言风格进行判别。针对实验结果，本文从结点分类、整体分类 2 个角度分析实验结果。 

（1）结点分类结果 

为了验证层次分类过程中结点分类效果，又鉴于分而治之策略层次分类方法有错误累

计的缺点，本文利用正确率（accuracy）度量层次结构中每个结点的分类效果，具体结果见

图 7、图 8。 
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图 7  MH 结点 SVM 分类正确率 
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                           图 8  AH 结点 SVM 分类正确率 

对比图 7、图 8 中每个结点 SVM 分类正确率，除第一层外，AH 最低正确率为 76.11%，

最高正确率为 98.12%，而 MH 中最低正确率为 71.12%，最高正确率为 90.34%。从而证明

AH 细粒度分类效果优于 MH。另外，从图 8 中发现，“简洁明快”与“朴素自然”的分类

正确率低，只有 79.93%，这是由于两种语言风格用词一致性高造成的。 

（2）整体分类结果 

为了验证层次分类过程中，结构对整体分类效果影响，本文将利用正确率（accuracy）、

宏准确率（Macro-Precision）、宏召回率（Macro-recall）及宏 F 值（Macro-F）对分类结果进

行评价，具体结果见表 5。 

表 5 语言风格分类 accuracy、Macro-Precision、Macro-recall 及 Macro-F 

结构 Macro-Precision Macro-recall Macro-F 
第一层

accuracy 

第二层

accuracy 

第三层

accuracy 

第四层

accuracy 

平面结构（baseline） 45.72% 36.48% 40.25% 50.55% - - - 

专家编制结构 MH 38.57% 34.52% 35.99% 77.43% 56.51% 48.47% - 

自动生成结构 AH 38.97% 35.59% 37.68% 69.18% 57.25% 48.71% 47.60% 

观察表 5 可以看出： 

① AH 的 Macro-Precision、Macro-recall、Macro-F 均超过 MH，即证明自动生成层次

结构过程中，本文方法对语言风格类别间关联认识优于专家知识，说明本方法的层次结构划

分是由具体数据决定，可以根据数据的不同实现层次结构的动态调整。 

② 语言风格识别过程中，类别层次结构确定与层次分类独立实现，未考虑两个子任务

关联关系，造成 AH 的 Macro-Precision、Macro-recall、Macro-F 都低于平面结构。但 AH 结

构具有层次性，语言风格识别过程中，能自由选择分类的层次，如第 1 节题目 1，为提高准

确率，分类过程中可以将其分类至叶节点上一层。从表 5 中结果可以看出，AH 第三层之前

正确率均高于平面分类。 

③最终叶节点的分类的正确率，MH 略优于 AH。但在第二、三层分类正确率中，AH

高于 MH。结合图 7、图 8，AH 中细粒度的分类结果也高于 MH。 

实验 3：基于语言风格识别高考语文鉴赏题解答 

利用 3.3 节中语言风格鉴赏题解答流程，针对第 1 节题目 1 分别基于平面结构、基于

MH、基于 AH 解答语言风格鉴赏题，记为方案 1（baseline）、方案 2、方案 3。为了验证

AH 层次信息在答题过程有效性，设计方案 4、方案 5，即分别在 MH 第二层、AH 的第三层

完成语言风格分类，实验结果见表 6。 



表 6  2012 年山东卷高考试题解答结果 

【问题】2012 年山东高考-21. 以③④段为例，简要分析本文语言的两个主要特点。 

方案 1 答案 a）语言具有“华丽典雅”的特点，语言字字珠玑，词句优美，言简意深，凝炼有力。 

方案 2 答案 a）语言具有“简洁明快”的特点，语言直接、明朗的表达情感，单刀直入，一语中的，一针见血，痛快淋漓。 

方案 3 答案 a）语言具有“细腻隽永”的特点，语言有“曲、细、柔”，曲径通幽，情调缠绵，表达感情细如抽丝，富有感染

力。 

b）语言具有“含蓄深沉”特点，语言意在言外，不直接叙述，字里行间总是留着启人联想、开人悟性的“空白”。 

方案 4 答案 【方案 2 答案】 

b）语言具有“率性旷达”的特点，语言疏狂不羁，通脱豁达，潇洒飘逸，高洁特立。 

方案 5 答案 【方案 3 答案】  

c）语言具有“清新婉约”特点，语言比较通俗，新颖独到，不落俗套，拥有泥土气息、生活气息。 

d）语言具有“华丽典雅”的特点，语言字字珠玑，词句优美，言简意深，凝炼有力。 

从表 6 结果看出，方案 1 与方案 2，分别从两段话中识别出一种正确的语言风格，方案

3 识别出“细腻隽永”与“含蓄深沉”两种正确语言风格，效果优于平面结构及 MH 结构。 

方案 4、5 分别相对于方案 2、3 扩充识别语言风格的兄弟节点，然而方案 4 扩充的语言

风格是错误的，方案 5 扩充的两种语言风格中的“华丽典雅”为正确的语言风格。从而说明

AH 结构优于 MH，且 AH 较平面分类能自由选择分类的粒度。 

6 结论与展望 

语言风格作为高考重要考察点，为应对高考不同考察方式所需分类层次差异，缓解多分

类对二分类器带来的挑战，本文利用层次分类方法识别语言风格，并结合知识库，完成语言

风格鉴赏题的解答。实验证明，层次分类比平面分类具有较强灵活性，并且基于自动获取结

构分类效果好于专家编制结构。但层次分类叶节点的准确率低于平面分类，这是由层次结构

获取与基于层次结构分类独立进行，未考虑其关联性造成。未来我们将综合考虑结构获取与

层次分类，完成层次多分类任务，进一步提高语言风格识别效果。 
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