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摘要：当前的足球比赛新闻通常是由专家或记者手工撰写的，足球比赛新闻的手工写作费时而且低效。随

着在线直播平台与社交媒体的流行，体育网络直播脚本大幅增加；但网络直播脚本通常只记载一场比赛的

流水，具有冗长且重点模糊特性，不适宜于赛后直接阅读。为了解决以上问题，在比赛之后，可以基于直

播脚本撰写和发布足球比赛新闻。因此，本文提出一种从网络直播脚本直接生成足球比赛新闻的方法。该

方法基于卷积神经网络和足球新闻篇章结构，从足球比赛过程中的多个时间段提取出已发生的重要事件，

进而抽取相关句子来生成足球新闻，同时，此方法还会针对比赛评价生成一个简短总结。实验结果表明，

使用本文提出的方法从网络直播脚本生成足球新闻是可行的。 
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Abstract: The football news is usually written by experts or journalists, and however, the handwriting of the 

football news is time-consuming and inefficient. With the popularity of live platforms and social media, the live 

broadcast script from sport webcast has increased dramatically. But the live broadcast script usually only records 

the playing information of a match, which is lengthy and vague, and not suitable for direct reading after the match. 

In order to solve the above problems, after the football match, we can write and publish the news of football match 

based on live broadcast script. Therefore, this paper proposes a method of directly generating news from football 

live broadcast script. The method is based on the convolution neural network and the structure of football news 

text, and it can locate important events from multiple periods in the football match, and then extract relevant 

sentences to generate football news. Moreover, this method will also generate a brief summary to the match 

comments. The experimental results show that it is feasible to use the proposed method in this paper to generate 

news of football match from the live broadcast script. 

Key words: Football news generation; Convolution neural network; Discourse structure; Sentence extraction; 

Sentence generation 

1 引言  

足球赛事直播正处于蓬勃发展阶段，但受限于生活与工作的快节奏，足球爱好者无法拥

有充足的时间观看所有足球赛事直播或重播，取而代之的是通过阅读一篇简短的足球新闻，
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获取比赛中发生的事情。然而，时至今日，足球新闻依然由专家或记者手工撰写，耗时费力。

因而，采用相关信息抽取、自然语言处理等技术，从体育赛事直播脚本自动生成足球新闻，

显得尤为重要。本文选择足球领域的网络直播脚本作为语料，试图提出一个基于卷积神经网

络与篇章结构的足球新闻自动生成方法，尝试取代手工撰写新闻的方式。 

本文提出的足球新闻生成方法是从一组网络直播脚本中抽取并生成句子。在传统的文档

摘要中，重要的词或句子在文档中会更为频繁的出现，但在一场体育比赛的网络直播脚本中，

尤其是足球之类的比赛，激动人心的时刻往往十分罕见并且难以复现，而高频的词语或者句

子则通常更为平淡。当一个足球迷在阅读一篇足球新闻时，一些关键的信息也许会给他留下

深刻的印象，比如进球、球星表现、禁区内激烈对抗、双方球队概述。这就要求新闻生成方

法能够从网络直播脚本中找出关键信息，并且抽取出包含这些关键信息的句子。由于足球新

闻存在着上述特性，本文利用这种特性作为评价时的辅助指标，以期取得更好的摘要效果。 

文档摘要生成技术在专业领域发展迅速，Wang 等人采取了统计方法为中文新闻文章生

成单文本摘要[1]。林莉媛等人提出了一种基于评论质量的多文本情感摘要[2]。李培等人基于

斯坦纳树使用最小权重支配集在既定的微博数据集上自动生成故事线[3]。  

本文使用基于文本句子分类的抽取模型预选出包含重要事件的句子。目前，文本分类技

术已有成熟的体系，段旭磊等人使用句向量计算微博文本相似度[4]；吕超镇等人基于文档主

题生成模型特征扩展的方法解决短文本分类任务[5]；陈宇等人使用基于差分演化优化极端学

习机的分类算法解决林业信息分类任务[6]。 

随着计算机性能发展与语料增多，近些年来深度学习在自然语言处理领域发展迅速，各

种新颖的研究方法百花齐放。Wan 等人使用抽取多个候选句并对候选句排序的方法来生成

跨语种的文本摘要[7]。Cao 等人使用基于神经网络的抽象摘要方法来取代抽取式摘要，得到

了忠实原文的摘要结果 [8]。Cao 等人使用文本分类的方法来解决多文档摘要中数据匮乏的问

题[9]。Bahdanau 等人最早提出注意力机制在自然语言处理领域的应用，并将其应用于基于编

解码模型的机器翻译，取得了突破性的成果[10]。Sabour 等人提出了改进卷积神经网络的思

路，使用新的胶囊网络来做分类研究[11]。 

近些年来，很多知名媒体企业在非通用领域都先后研发了自动写作机器人，美联社半自

动化写作机器人 WordSmith 以财经题材为主生成文章1，财经领域的特殊性要求文章内容要

以数据挖掘结果为主，文章中会出现大量的数字，对前后文逻辑关联性要求较高。洛杉矶时

报的写作机器人 Quakebot 则是以实时发布地震消息为主2，曾经在洛杉矶地震三分钟后就发

布了新闻，这种应对突发情况的业务场景对自动生成技术的实时性与准确性要求比较高，生

成文章也应该相对简明扼要，突出重点。而在国内也有成熟的文章自动生成产品，如腾讯的

Dreamwriter
3、阿里巴巴的 DT 稿王4、今日头条的 Xiaomingbot

5等。这些写作机器人都对特

定的场景有着特定的要求，这种差异化也使得特定领域的文章自动生成技术呈现出百花齐放

的局面。 

针对足球新闻，本文提出了一个基于卷积神经网络与篇章结构的足球新闻自动生成方法。

首先人工对直播文本中的句子进行抽取性标注，基于统计结果抽取文本中含有的人工特征，

根据标注结果与人工特征的性质对特征进行处理。使用了词向量、人工特征与标注结果训练

卷积神经网络分类模型，使用分类模型预测句子是否应该被抽取；另一方面使用训练集中的

数据统计文件来生成关于队伍和球员表现总结的句子。最终这些句子将会被按照训练集结果

中篇章结构来重新组合，最终生成一篇足球新闻。 
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2 总体框架 

本文中提出的足球新闻自动生成方法主要包含数据预处理、特征与分类、规则与统计文

件、篇章结构四个模块，如图 1 所示。 

 

图 1  方法框架图 

在数据预处理部分，该方法的主要工作是中文分词以及去停用词。本文选择了中科院的

中文分词工具6和哈尔滨工业大学的停用词表7。 

在特征与分类模块中，本文从测试集中抽取时间、标点与比分三类句子特征，时间特征

是指一个句子出现的时间点；标点特征反映了一个句子中包含的标点情况；进球特征是指一

个句子是否包含进球信息。在词向量特征模块中，本文使用一系列的词向量来表示一个句子。

随后，该方法使用卷积神经网络 CNN（Convolutional Neural Networks）模型，对输入的人

工特征与词向量特征加以预测。CNN 的预测结果为 SoftMax 二分类，两个结果分别表示输

入句子应该被抽取（label=1）和不应该被抽取（label=0）的概率，当𝑃𝑙𝑎𝑏𝑒𝑙=1 > 𝑃𝑙𝑎𝑏𝑒𝑙=0时，

表示抽取当前句子。 

在规则与统计文件模块中，该方法通过处理统计统计文件和主客队球员统计文件，得到

了双方球队和球员有关进攻与防守的数据。同时在句子生成模块中，本文使用了这些数据中

的进球次数和控球率来衡量一个球队的进攻和控球能力，并且使用模板为球队生成一个简短

的比赛评价；同时，该方法也为有进球的球员和扑救次数较多的守门员生成评价。 

在篇章结构模块中，该方法将会遵照训练集的结果文件格式，把生成的句子置于文章的

开头部分，再把抽取后筛选出的句子按照时间顺序来排序，置于文章开头部分之后的位置。

本文将得到的句子按照篇章结构重新组合后，最终得到一篇足球新闻。 

3 足球新闻自动生成 

3.1 篇章结构 

根据训练集结果文件中的足球新闻，本文把一篇足球新闻的篇章结构划分成如下四个部

分。 

                                                             
6
中科院分词工具：http://ictclas.nlpir.org/downloads 

7
哈工大停用词表：https://github.com/uk9921/StopWords 

http://ictclas.nlpir.org/downloads


（1）时间、比赛和队伍 

足球新闻的第一部分一般会说明比赛时间、地点、场次以及球队双方历史对阵情况等，

如例 1 所示。 

例 1： 

北京时间 2 月 3 日凌晨 3:45，英超第 24 轮一场焦点战，阿森纳主场出战南普顿。 

在直播脚本文件中，比赛时间与场次可以在其开头部分被找到，而球队数据则一般在其

尾部。本文综合这些数据后，可以生成足球新闻第一部分内容。 

（2）球员和全场比赛概述 

在第二个部分，足球新闻将会展示比赛情况和表现杰出的球员，下面的例 2 说明了这个

部分的内容。 

例 2： 

本场比赛中，双方均有多次破门的机会，且在球权上争夺激烈。伯拉姆-迪乌夫为斯托

克城奉献了 1 粒进球。特劳雷为切尔西奉献了 1 粒进球。切尔西队门将库尔图瓦表现神勇，

全场没收了 4 次射门。联赛首回合的交锋，切尔西也在客场 0：1 不敌对手。 

例 2 中对比赛的评价总结来自比赛技术统计文件，对球员的总结则生成记录了主客队球

员统计文件。表 1 和表 2 说明了这两种文件的数据格式和内容。 

表 1  技术统计文件示例 

切尔西 项目 桑德兰 

17 总射门 11 

12 犯规 12 

67.50% 控球率 32.50% 

表 2  主客队球员统计文件示例 

位置 球员名 出场 时间 进球 助攻 威胁球 射门 扑救 

门将 库尔图瓦 首发 90′ 0 0 0 0 2 

中场 威廉 首发 90‘ 0 1 4 3 0 

前锋 科斯塔 首发 76‘ 0 0 0 2 0 

（3）直播精彩时刻 

足球新闻中的第三个部分是比赛中的主体部分，这个部分记录了直播中发生的所有重要

时刻，表 3 给出了直播脚本的数据格式。 
表 3  直播脚本的部分内容 

内容 时间 比分 

佩德罗将球一拨，左脚抽射，打进！！！ 上半场 14‘ 2-0 

小法拿球内切，斜塞禁区找插入的威廉 上半场 15‘ 2-0 

球被回防的范安霍尔特抢先出脚碰出底线，角球 上半场 15‘ 2-0 

（4）双方出场名单 

足球新闻的最后部分是双方球队的阵容，阵容中包含有双方出场球员、球员编号、球员

出场时间等信息。如例 3 所示。 

例 3： 

阿森纳首发（4-2-3-1）：33-切赫；24-贝莱林；20-弗拉米尼（85’，科奎林）…… 

3.2 特征工程 

本文在特征的不同垂直领域上，考虑到特征直观上的合理性，使用了时间、标点与比分



三类特征，并且通过数据统计对这些特征进行了合理性验证。其中，本文统计了训练集中足

球新闻的句子与时间分布，不同时间占比如图 2 所示。 

 

图 2  足球新闻中句子占比与时间分布 

从图中可以看出，时间与句子的重要性呈现出明显的相关性，例如上下半场快结束的时

候，句子的重要性会持续增高。基于 CNN 的分类没有直接使用到时序信息，引入时间特征

可以一定程度上弥补时序信息的不足。训练数据中的时间是连续单位，而实质上时间本身的

四则运算是没有实际含义的（如第 1 分钟与第 2 分钟本质上应该是并列的，而非（“2 − 1 = 1”

的关系），本文将时间特征离散化，并表示为编码形式[12]，如表 4 所示。 

表 4  部分时间特征表 

时间/min 特征表示 

[1-5] (1，0，0，0，0，0，…) 

[6-10] (0，1，0，0，0，0，…) 

[11-15] (0，0，1，0，0，0，…) 

根据足球领域的经验，进球往往是一场比赛中最重要的时刻。因此本文使用与上一句相

比，本句比分是否发生变化来表示比分特征，对其进行编码表示，如表 5 所示。 

表 5  比分特征表 

比分是否变化 特征表示 

是 (1，0) 

否 (0，1) 

本文统计了在直播文本中标注结果为“抽取”的句子中标点符号的分布，计算其 TF-IDF

值，如公式（1）、（2）与（3）所示。 

TF =
 𝑛𝑖,𝑗

∑ 𝑛𝑘,𝑗𝑘
                               （1） 

 IDF = log
|𝐷|

𝐷𝑖+1
                             （2） 

   TF_IDF = TF × IDF                          （3） 

其中， 𝑛𝑖,𝑗代表抽取句子中包含某种标点符号的数量，∑ 𝑛𝑘,𝑗𝑘 表示抽取句子中包含的标点符

号总数量，|𝐷|代表需要抽取的句子总数目，𝐷𝑖代表需要抽取的句子中包含某标点符号的句

子数。本文统计了上述三种标点符号的 TF-IDF 值，其结果如表 6 所示。 

表 6  标点与 TF-IDF 

标点符号 TF-IDF  

逗号（，） -0.00663 

句号（。） -0.000132 

感叹号（！） 0.735758 

 由公式（1）、（2）与（3）可知，TF-IDF 值衡量了待抽取句子中标点符号的重要性，

它们的值反映了标点符号的类型与句子抽取与否的相关程度，句子中标点符号与句子是否需

要被抽取的相关性越高，其 TF-IDF 值也越高。从表中可以发现，逗号和句号与句子抽取几
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乎不具有相关性，而感叹号对句子抽取影响较为显著。感叹号一般表示较为强烈的情感，跟

进球、扑救、射失等行为相关，情绪激烈的语句往往包含多个感叹号，因此本文使用包含感

叹号的个数来表达这类特征。本文将感叹号的个数转化为离散化向量，使用独热编码表示为

（0，0，0，0，1）的形式，如表 7 所示。 

表 7  符号特征表示 

感叹号个数 特征向量  

0 （0，0，0，0，1） 

1 （0，0，0，1，0） 

2 （0，0，1，0，0） 

3 （0，1，0，0，0） 

>3 （1，0，0，0，0） 

3.3 基于卷积神经网络的句子抽取与生成 

为了增强句子的可读性和连贯性，本文使用了一系列的句子模板。下面的表 8 在细节上

描述了本文中的模板匹配策略。 

表 8  模板匹配的一些例子 

类别 关系 模板 

总射门 主队的 70%>客队 本场比赛中，主队进攻意识强烈 

射正次数 
主队>4 且 客队<4 主队（并且）有多次破门的机会 

主队>4 且 客队>4 双方均有多次破门机会 

控球率 

主队的 50%>客队 主队（并且）在本场比赛中展现出惊人的控球能力 

主队的 70%>客队 主队（并且）在本场比赛中的控球能力略胜一筹 

其它 双方在球权上争夺激烈 

本文使用模板来生成篇章结构的第一和第三部分；篇章结构的第二部分则使用基于

CNN 的句子抽取方法，使用 CNN 主要具有三方面的优势。 

（1）CNN 可以很好地把以句子为单位的特征与句子在同一个层次结合； 

（2）训练集规模较小的情况下，CNN 可以支撑端到端的文本深度生成模型； 

（3）基于排序的句子抽取方法需要指定合理的抽取阈值，而 CNN 可以将其转换为基

于二分类的句子抽取。 

在卷积神经网络模型中，本文使用窗口宽度分别为 2、3、4 的三类卷积，每类卷积的数

量都为 64 个。在词向量的输入层，本文将一个句子表示为词向量维度与句子长度的矩阵。

为了保证神经网络的结构不变，本文固定句子长度为 20，当句子长度超出 20 时截断，少于

20 时则填充空格符号的词向量。由于需要保证词向量的语义完整性，在卷积层本文使用卷

积核纬度与词向量维度需要保持一致，本文词向量维度取值 300。300×n 大小的卷积核与词

向量表示的句子运算后，结果为(20-n)。本文将时间、标点与得分这三维特征加入到池化层，

保证特征在维度与层次上的一致性。最终池化层输出结果会被连接，经过全连接层与

SoftMax 输出分类结果，输出结果的两维分别对应着分类为抽取与不抽取的概率值。本文的

CNN 结构与特征输入如图 3 所示。 

 



时间1*19

词向量
300*20

标点1*5

得分1*2

...

...

...

...

...

...

... ... ...

...

最
大
池
化

...

...

...

...

...

... 
训练数据 

...

... ...
...

...

64*1*18

...
...

...
...

64*1*17

...

...
...

64*1*16

...

...

...
...

...

卷积层

1*64

1*64

1*64

拼接

...

1*218

全连接

图 3  CNN 结构与特征输入 

在模型超参数的选择上，本文尝试使用多种经验范围内的超参数组合，最终使用的学习

率为 0.001，本文使用 RELU 激活函数，优化器选择 Adam Optimizer，优化目标方程使用 L2

正则项，正则项系数为 0.005，本文在全连接层设置 dropout 设置为 0.4。本文将 batch-size

设置为 128，训练时对全数据集循环 10 次，训练的终止条件为连续多轮损失函数不再下降

活着达到全数据集循环 10 次。 

本文的基于卷积神经网络句子抽取算法如下所示。 

算法 1 基于卷积神经网络句子抽取算法 

输入：足球直播文本 

输出：从足球直播文本中抽取的句子序列 

1．将直播文本中的句子进行分词、去停用词等预处理操作。统计直播文本句子的长度分布，确定句子截取长度为 20； 

2．句子中超出长度 20 的部分截断，少于 20 的部分填充空格； 

3．提取人工特征时间、标点与得分，对特征进行离散化以及 one-hot 编码表示； 

4．输入一个句子，将一个句子表示为维度与句子长度的矩阵，将矩阵与对应大小的卷积核进行卷积运算； 

5．将句子卷积结果与人工特征池化； 

6．将池化的结果拼接，进行 SoftMax 层后输出句子二分类的概率，获得抽取结果； 

7．若句子预测为抽取，在输出序列中添加此句子； 

8．全量数据集循环 10 次或者损失不再降低，输出从足球直播文本中抽取的句子序列，反之则重复 2、3、4、5、6、7 步骤。 

4 实验结果  

4.1 实验设置 

足球比赛门户网站通常会在比赛刚开始时滚动播放直播文本并且同步更新比赛技术统

计数据，最后会在比赛结束之后给出一篇足球比赛新闻。不同的门户网站会有各自业务需求，

因此这些网站之间给出的直播文本与足球比赛新闻的长度与文风差距都比较大，在门户网站

爬取高质量数据较为困难。本文的实验语料训练集共有 50 组，实验的测试集共有 30 组。这

些数据是由专业的足球新闻报道者撰写，可以认为是高质量的数据。其中每组数据中包含

250 左右个句子，训练集共包含了大约 12500 个句子，测试集共包含了大约 7500 个句子。

本文对这些句子的二分类进行了人工标注，标注后正负样本比例大约为 1:5，为了平衡正负

样本比例，本文对正样本采用了上采样，采样后的比例大约为 3:5，采样后的训练数据大约



有 16600 条句子。 

在对比实验方面，本文使用了基于规则的方法[13]作为对比实验，同时，得到“基于规

则”、“基于规则与篇章结构”、“基于 CNN”与“基于 CNN 与篇章结构”四种实验系统

结果。 

 “基于规则”匹配句子中表示“禁区”的关键词。如果匹配成功，则进一步匹配句子中的

其它敏感词，如：“手球”、“越位”等。如果句子满足两次匹配，或者当前句子所在的时间内

比分发生变化，则抽取该句子。“基于规则与篇章结构”的方法综合了“基于规则”的抽取结果

与模板匹配生成的句子；“基于 CNN 分类与篇章结构”综合了“基于 CNN 分类”与模版匹

配生成的句子。 

本文使用 ROUGE
[14]作为自动评估方法，使用 ROUGE-N、F1-Measure 作为评价指标。

其基本思想是将模型生成的摘要与参考摘要的 n 元组贡献统计量作为评判依据，主要考察文

本生成结果的充分性与忠实性。 

4.2 实验结果分析 

在自动评估方面，使用 ROUGE 工具包，用 ROUGE-N 的 F1-Measure 作为评价指标，

表 9 是本文方法在 30 组测试集上的评测结果。 

表 9  评测结果 

ROUGE-1 

Recall 0.57137 

ROUGE-2 

Recall 0.24771 

Precision 0.57479 Precision 0.25121 

F-Measure 0.57307 F-Measure 0.24945 

ROUGE-3 

Recall 0.10741 

ROUGE-SU4 

Recall 0.25461 

Precision  0.10733 Precision 0.25373 

F-Measure 0.10737 F-Measure 0.25417 

由表中的 ROUGE 结果可知，本文方法得到的结果精准率略大于召回率，说明本文中的

方法在精度上略优于覆盖度。这是因为本文标注的训练数据正负样本比例不均衡，通常来说

一场足球比赛中，直播脚本中的句子会有上百条，而足球新闻中需要的句子只有几十条，因

此在标注直播脚本中句子时，负样本（不抽取）的比例要大于正样本（抽取），这会更倾向

与预测出负样本类别，从而导致覆盖率降低，精准率升高。 

本文对比基于卷积神经网络与规则的抽取模型，结果在同样 ROUGE 环境下的评测结果

如图 4 所示。 

 
图 4  评测结果对比 
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由图 4 可知，本文方法在各项结果上均优于基于规则的生成方法。这是因为本文合理的

使用了文本特征，将时间、标点与比分三类特征加入到模型的训练过程，并且 CNN 具有较

好拟合能力；而本文中使用的规则方法是从有限的数据中加上先验知识总结出来的，仅仅匹

配了进球、关键词与敏感词，难以拟合复杂的文本句式。因此，本文中使用 CNN 分类代替

规则的抽取方法是有效的。本文中“基于规则”、“基于规则与篇章结构”、“基于 CNN”、“基

于 CNN 与篇章结构”的对比结果如表 10 所示。 

表 10  有无篇章结构的评测结果对比 

 ROUGE-1 ROUGE-2 ROUGE-SU4 

基于规则 0.55475 0.23728 0.23843 

基于规则与篇章结构 0.56288 0.24374 0.24651 

基于 CNN 0.56311 0.24142 0.24897 

基于 CNN 与篇章结构 0.57307 0.24945 0.25417 

由表 10 可知，采用篇章结构的实验结果略高于不使用篇章结构的结果。本文在生成方

法中使用篇章结构可以让足球新闻层次鲜明，可阅读性强，其对评测结果的提升主要体现在

篇章结构上的重复部分，如“时间”和“出场阵容”等部分。本文中使用卷积神经网络与篇章结

构方法的生成结果如例 4 所示。 

例 4： 

北京时间 2 月 6 日英超联赛第 25 轮中最重要的一场比赛曼城主场对阵莱斯特。本场比

赛中，曼城进攻意识强烈，同时在本场比赛中展现出了惊人的控球能力。胡特、马赫雷斯为

莱斯特奉献了 3 粒进球…… 

第 2 分钟，鹅卵石左路的传中，乔哈特飞身双龙出海将球击出禁区。马赫雷斯右路得球，

假动作后搓球再加速突向底线被德尔夫绊倒。 

第 3 分钟，莱斯特获得一个右肋部的任意球机会。瓦尔迪一晃，马赫雷斯低平球送球门

前，抢点的胡特近距离将球打进球门！。 

第 10 分钟，福布斯传中，费尔南迪奥倒地将球破坏出禁区。瓦尔迪禁区里一打三，德

尔夫将球解围。胡特后场得球，被斯特林逼抢下带球出了边线。 

…… 

双方出场名单：曼城（4231）：1-哈特；5-萨巴莱塔…… 

从例 4 中可以看出，本文中的方法成功的抽取出射门、进球以及禁区内的攻防等信息。

在第二分钟时，抽取出禁区内的防守和进攻队员被绊倒的信息；在第三分钟，抽取出胡特进

球得分的信息；第九分钟，抽取出乔哈特禁区内封球的信息；第十分钟，抽取出瓦尔迪禁区

里一打三，德尔夫将球解围的信息。 

生成结果包含了比赛的基本信息、比赛中的精彩片段和双方的阵容。基于篇章结构的方

法可以使得足球新闻结构更加明显，重点更为突出，增强了可读性。 

5 结论与展望 

本文提出了一种基于卷积神经网络与篇章结构的足球新闻自动生成方法，该方法基于卷

积神经网络抽取句子，基于模板生成句子，将获得的句子按照篇章结构要求来排列从而得到

最终结果。实验结果表明，本文的足球新闻生成方法具有良好的效果，可以从直播脚本中较



精准地抽取并生成符合大众常识的关键句子。 

本文中的方法依然有提升的空间，一方面，可以通过拓宽训练集数据，加入规则为不同

类型的体育比赛制定不同的足球新闻生成方法；另一方面，随着网络直播脚本规范化的发展，

可以给每一条直播语句增加标签，从而使得语句所描述事件的特性更加明确。另外，还可以

拓充新闻信息的图片和视频，使生成的足球新闻图文并茂且信息饱满，易于读者阅读。 
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