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摘要：股东画像构建旨在快速了解股东市场行为背后的真实偏好特征，最终指导外部投资者的投资决策。由于

十大流通股东频繁的市场行为常会引发股票价格的异常波动，且他们总能近乎精确地把握交易时机，因此股东画像的

构建是一项有意义的工作。该文分析了十大流通股东投资行为，从活跃度、偏好特征两个方面构建股东画像，将股东

按性质划分为个人、机构、基金，并分别对 3 类股东从全集角度构建画像。此外，还提出了标记股东特征的一些方法，

并讨论了处理股东特征时可能遇到问题及应对措施。 
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Xi’an Jiaotong University, Xi’an, Shaanxi 710049, China) 
 

Abstract : The purpose of shareholder profile’s construction is to quickly understand the real preference characteristics behind the 

shareholders' market behaviors and finally guide the investment decisions of external investors. The construction of shareholder 

portrait is a meaningful work because of the abnormal fluctuation of stock price caused by the frequent market behavior of the top 

ten circulating shareholders, which always grasps the opportunity of trading almost accurately. This paper analyzes the investment 

behavior of the ten circulating shareholders, constructs the shareholder portrait from two aspects of activity degree, preference 

characteristic. Moreover, the types of shareholder are divided as individual, organization, fund, based on the Nature of shareholder. 

And we construct the portrait from the complete set angle respectively to 3 kinds of shareholder. In addition, some methods of la-

beling shareholder characteristics are put forward, and some problems and countermeasures are discussed when dealing with share-

holder's characteristics.  
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0  引言 

随着大数据时代的来临，股票市场已经产生

了大量关于股东投资行为的数据信息，并且这些

信息公布在上市公司的年报、季报当中，不涉及

隐私安全等问题。如何充分利用这些投资行为信

息来进行分析，最终指导外围投资者投资决策成

为了一个亟待解决的问题。重要股东的市场行为

常是各界的重点关注对象，这是因为外围投资者

常会跟随重要股东的市场行为做出投资决策。重

要股东的市场行为不仅会对股票价格造成直接

影响，还与公司的成长性相关联，故其重要性不

言而喻。然而，当前针对重要股东的市场行为研

究普遍存在以下几点问题：（1）针对性单一，

缺乏全局。通常关于股东的市场行为研究都是针

对具有某一类市场行为的全体股东展开的，而不

是针对市场上全体股东的所有市场行为进行研

究。（2）不够精准。当下的粗放式的重要股东

持股研究不能为外部投资者、散户等提供更为精

准明确的信息，外部投资者不能了解到上市公司

大股东的性质（基金、QFII、公司机构、个人股



   

 

     

      

东等）及重要股东会选择在哪个确切的时刻对哪

些股票进行投资。（3）不能对外部投资者提供

指导。由于无法详细的了解到感兴趣的重要股东

会对哪类股票更具偏好，这些偏好的股票存在哪

些共性，应该在何时跟随他们投资等重要信息，

最终导致无法对外部投资者提供指导。 

针对现有研究存在的以上 3 点不足，本文从

一个全新的角度出发，提出一个新的概念—“股

东画像”。股东画像的概念可类比于用户画像。

相比于用户画像，股东画像的研究对象有所不

同，从普通的产品用户变为股东，通过对股东进

行标签化，最终生成一个虚拟的可用于表示股东

的标签体系。构建股东画像是一种富有成效的股

东描述及建模方法。其过程是不具有针对性的，

即对市场中的全体股东进行画像；且通过已有数

据，可以精确的了解到股东的投资行为及各类信

息，最终通过这些信息对外部投资者进行投资指

导。 

本文的贡献在于提出了一个全新的概念“股

东画像”及标记股东特征的一些方法，并讨论了

处理股东特征时可能遇到的问题及应对措施，提

出了“股东画像”的建模模型。通过对现有数据

信息进行各角度的特征构建，最终刻画出当前 A

股上市公司十大流通股东的画像，达到为股票市

场中占绝大数量的散户的投资决策提供帮助的

目的。 

1  相关工作 

用户画像(User Profile)，即用户信息的标

签化，是建立在一系列数据之上的目标用户模型
[1]
。意义在于帮助企业猜测用户的真实需求和潜

在需求，精细化地定位人群特征等。目前用户画

像被运用在许多领域
[2]
，李恒超

[3]
等人基于用户

的查询词历史记录，提出了一种用于构建用户画

像的二级融合算法框架，用于对用户性别、用户

年龄及教育程度进行预测。Mueller
[4]
等针对

Twitter 用户的用户名信息构建了多种词语结构

特征，并通过识别用户性别构建了 Twitter 用户

画像。黄文彬
[5]
等在分析移动用户的基站轨迹的

基础上，采用频繁模式挖掘、构建概率矩阵等方

法，构建了包含地理位置信息的用户画像模型。

张慷
[6]
等通过提取用户的上网行为特征，同时结

合相关数据进行数据融合及交叉分析，构建了通

信用户的画像模型。费鹏
[7]
等人基于电网用户进

行了分析研究，提出了一种用于构建用户画像的

多视角融合框架，该框架能快速、准确地识别电

费敏感客户。 

重要股东指能对公司的经营运行产生重大影

响的股东，他们的存在是公司得以正常经营和运

行的关键。本文研究的是重要股东中一类关键群

体，即上市公司的十大流通股东。通过了解该类

群体的行为偏好、投资偏好，可以帮助外部投资

者、散户在投资决策时起到参考作用。倪光耀
[8]

对于大股东增持的背后考量和公司在被增持后

对公司的治理产生的影响进行研究进行了研究，

表明股票增持对市场会产生两方面的影响，且为

企业对外扩张提供资金的强有力保证，形成宝贵

的无形资产。赵红岩
[9]

 就大股东增减持行为对上

市公司股票价格的影响机理进行了分析，并就有

关各方如何应对给出相应建议。刘建忠
[10]

对重要

股东持续减持下的公司绩效和成长性进行研究，

结果表明重要股东的持续减持行为会对公司的

绩效与成长性造成影响。 

虽然用户画像和股东行为研究已经成为当前

研究的热门话题，但是目前将两者结合考虑，针

对股东进行画像的研究还很缺乏。本文的主要工

作是从数据集中提取股东特征，并对股东画像进

行建模研究。构建股东画像预计有以下用途：其

一是了解各个股东基本信息及偏好信息；其二是

对外部投资者给予一定程度的指导作用；其三是

针对由股东、股票、上市公司生成的三模异构社

会网络拓扑图进行链接预测、分类以及演变分

析。 

2  股东画像的构建步骤 

根据网络爬虫爬取到的网易财经、同花顺及

金融界等门户网站上股东、股票相关的数据类型

及业务需求，可以将股东画像工作进行细化，如

图 1 所示。 



   

 

     

      

 
图 1 股东画像构建过程 

 

2. 1 基本数据收集 

本文数据来自于抓取的网易财经、金融界、

同花顺等门户网站及国泰安(CSMAR)数据库，时

间为 2004 年 03 月至 2017 年 12 月。本研究重点

采用十大流通股东行为数据、上市公司基本数据

和 A 股基本面变化 3 类数据，基金持股数据用于

数据。预处理阶段，主要是清洗数据，使股东行

为表中的数据一致。本研究的数据预处理流程如

图 2 所示。 

 
图 2 数据预处理算法

2. 2 数据整理归纳 

收集到海量的十大流通股东及股票的基础数

据后，需要对这些数据进行整理归纳，从中获取

有用的信息。这一过程需要从真实需求出发，将

基础数据划分为宏观统计习惯、宏观消费特征、

股票属性、公司属性、公司相关新闻、微观消费

投资特征等信息，这些信息结合相关场景将产生

巨大的价值。 

2. 3 模型构建及标签 

使用特征工程、机器学习等技术建立行为模

型，对股东进行标签化。通过分析股东的宏观投

资习惯、宏观消费特征、购买股票的相关属性、

股东画像 
投资

能力 

行为

特征 

行业

偏好 

地域

偏好 

风险

偏好 

模型构建及标签 
特征

处理 

特征

构建 

机器

学习 

预测

算法 

其他 

宏观投资习惯 股票属性 宏观消费特征 

公司属性 公司相关新闻 微观投资消费特征 

投资行为信息 公司基本信息 股票基本面信息 

基金持股信息 新闻信息 其他 

数据整理归纳 

基本数据收集 

数据集：表示基金持股信息数据表；字段包含 id(唯一标示),jiJinName(基金名称),jiJinNum(基金代

号),SumOfStock(持股数量), date(截止日期)等。 

      表示原始十大流通股东行为数据表；字段包含 id(唯一标示),stockHolderName(股东名

称),nowhaving(现持有数量),date(截止日期),jiJinNum(基金代号)等。 

输出：预处理后的、 数据 

前期处理：从中取出所有(jiJinName, jiJinNum)对儿 pair 存入 列表中，并对中的数据进行数

据清洗，去除脏数据。 

Step 1: foreach pair ip  in   do 

| for length in range (2 , ip 中的 jiJinName.length)  do 

| | 1.1 将 jiJinName 截断，取长度为 length 的前几个字符 

| | 1.2 将 1.1 的结果作为条件，在 中模糊查询，匹配相应的股东名称字 

| | 段，并统计总数 sum。若 1!sum ,continue； 

| | 1.3 若 1sum ，则将对应的 jiJinNum 存入到中对应的字段，break； 

| end 

end 

Step 2:  把处理后的存入 mysql 数据库 



   

 

     

      

股票对应公司的相关属性、公司相关新闻及微观

投资消费特征等信息，可以给股东赋予活跃度标

签、行业偏好标签、地域偏好标签等。 

2. 4 股东画像 

针对本文提出的“股东画像”，类比于用户

画像，给出如下定义：股东画像是在股东基本信

息未知的前提下，根据股东市场投资行为、股票

基本面信息、所投资股票所属的上市公司基本信

息等抽象出的一个标签化的股东模型。定义的元

模型可以形式化表示为一个四元组： 

 ikkjjj CompanyFUNDACTO && ,,|     （1） 

其中，
jO 表示标签化的股东模型；

jACT 表示

股东 j 的市场投资行为；
kjFUND &
表示股东 j 所投

资的股票 ik 的基本面信息集合；
ikCompany &
表示

股票 ik 对应的上市公司 i 的基本信息集合。 

本文提出的构建股东画像的核心工作是应用

上述 4 类信息对股东的活跃度特征、行业偏好、

地域偏好等进行标签和确认，从而生成股东画

像。 

3 证券市场股东画像的构建 

3. 1 股东活跃度 

股东活跃度可以看作股东在股票市场的交互

行为频繁程度及进入十大流通股东的评估。外部

投资者迫切想要了解股东的该类信息，从而决定

是否跟投。本文定义以下公式用于刻画股东活跃

度，即为： 

宏观投资行为）（股东“年龄”股东活跃度 ,}{    （2） 

1）股东“年龄”。把股东“年龄”作为指标

需要考虑：一是在数据集的时间间隔的不同时间

阶段里，加入十大流通股东行列的股东构成是否

存在明显区别。二是在数据集的时间间隔内，股

东存活区间是否存在明显区别。如果上述假设为

真，则有必要给不同时间入市的股东赋予不同的

权重。图 3（a）和图 3（b）对假设一做出说明，

除数据集本身原因造成 2004 年进入市场的股东

数显示较多，2017 年为最后投资年份的股东数显

示较多外，（a）图说明在数据集时间间期内不

断有股东退出和进入十大股东行列中，2006、

2007 年股东进入十大股东排行的数量多。（b）

图显示 2006、2014、2015 年进行最后一次投资

的股东人数也偏多。故不同时间间期内，加入或

退出的股东存在明显区别。 

        
图 3（a）股东进入市场时间与股东数之间的关系    （b）股东最后一次投资的时间和股东数之间的关系

图 4 对假设二做出说明，在数据集的时间间隔

内，股东活动区间存在明显区别。活跃区间在一年

之内的十大流通股东数占绝大多数，在数据集的时

间间隔内，共 65332 名股东，这也说明十大流通股

东行列的流通性强。故可以对股东“年龄”赋予适

当的权重。 

 

图 4 股东活跃区间长度与股东数量之间的关系 

 这里采用 sigmoid 函数处理股东活动区间得

到股东“年龄”指标。设股东进入市场的时间为 1t ，

最后一次投资对应的时间为 2t ，S 为股东平均投资

时间，则有： 

)
1

(

12

12

1

1
1

1



StteryearOfHold

e
tt

S







 (3) 

2）宏观投资行为。此处主要考虑宏观上十大流

通股东的投资行为，需要考虑：一是早期进入市场

的股东其投资行为数是否较晚期进入市场的股东

更多；二是活动区间长的股东其投资行为数是否较

活动区间短的股东更多些。如果上述假设为真，则



   

 

     

      

有必要给不同时间入市的股东赋予不同的权重。图

5（a）和图 5（b）对上述假设做出说明，早期进入

市场的股东的投资行为均值较高，且股东的活动区

间长度越长，对应的股东投资行为均值越高。故有

必要对不同时间入市的股东赋予不同的权重。 

 

图 5（a）早期进入市场的股东的投资均值 

 

图 5（b）股东活动区间长度与投资均值关系 

 本文认为应该综合多种特征来刻画股东的投

资行为，因此提取以下特征：宏观股东投资行为的

总数、宏观股东投资股票的总数。对于上述股东特

征引入 sigmoid 函数，设某特征为 x（x 可以为股东

投资行为的总数、宏观股东投资股票的总数），则

该特征的 indexx 为： 

      



xxi n d e x

e
ax

x








1

1

1      (4) 

其中，a 的取值极小，如 0.001，是用于平衡

可能存在投资行为或投资股票的总数为 0 的可能

性。把上述特征值赋予权重 xw 并求和得： 

        indexxu xwx               (5) 

综上所述，股东活跃度的指标 iq 为： 

      ueryearOfHoldSi xSwq           (6) 

式中， eryearOfHoldS 表示公式（1）得到的股东“年

龄”指标； ux 代表股东投资行为的总数、宏观股东

投资股票的总数。但是在实际不同阶段，分析人员

可根据实际需要调整权重以平衡股东“年龄”和宏

观股东行为，从而得到合适的股东活跃度标签。这

里取公式（6）中 iq 指标最高的 20%为高活跃度股

东（H），20%~50%为中活跃度股东（M），其他

为低活跃度股东（L）。同时可以根据实际需求调

整阈值，获得不同的活跃度群体。 

3. 2 股东偏好特征 

3.2.1 股东行业偏好 

股东行业偏好是股东偏好信息中最重要的信

息。得知股东行业偏好信息可以帮助外部投资者对

自己感兴趣的大股东加深了解。对于股东行业偏好

的分析是从两个角度进行的，即行业门类和大类。

根据 2012 年修订的《上市公司行业分类指引》，

行业门类共 19 种取值，行业大类有 90 种取值。 

本文采用如下特征五元特征组来形式化反映

股东行业门类偏好： 




  iCtninCtbeh
mCtYCtYSUMSUMIC ),(),(,,  (7) 

其中，
beh

SUM 、
Ct

SUM 分别表示宏观投资行

为总数及投资行业门类总数； )( in CtY 、 )(CtYn
分

别表示各年股东投资行业门类数量及分布；表示行

业门类的平均投资水平。对于上述特征均需
iCtm 要

计算指标绝对值及其占比。也可根据实际情况赋予

权重并制定阈值。 

针对某股东投资的每一个行业门类
iCtI ，其中

iCt 表示其中的一个行业门类，计算如下： 








j

n

Ctm

n

in
mic

Ct

beh

macCt ii
mw

CtY

CtY
w

SUM

SUM
wI

1 )(

)(
  （8） 

式中， macw 、 micw 、 mw 分别对应于各个特征

的权重，
beh

SUM 是股东宏观上投资行业门类 iCt

的行为总数，
CtSUM 是宏观上投资行业门类的总

数。表示距离数据集最后投资年份的跨度，如当

处理 2016 年数据门类时，对应的取 1/2；当处理

2015 年数据门类时，取 1/3,以此类推。
iCtm 为某

股东投资的行业门类 iCt 的总次数是否超过该门类

平均投资水平C ，且计算如下： 

}1/0{
iCtm                 （9） 

当股东对某行业门类的投资数大于该门类的

平均投资概率C 时，
iCtm 取 1；反之，则取 0。对

于某行业门类 iCt 的平均投资概率C ,定义如下： 



   

 

     

      

的股东总人数投资行业门类

的投资总数行业门类

i

i

C

C
C

t

t
   （10） 

对于求出的
iCtI 结果，可按照从高到低的方式

进行排序，取前百分 20%最为该股东行业门类偏

好，同时可以根据实际需求调整阈值，获得不同的

行业门类偏好组群。对于行业大类的分析，与行业

门类思路相同，在此不做赘述。 

3.2.2 股东地域偏好 

在股票证券投资领域，地域因素、地域情结是

否是投资者投资决策的重要影响因素，针对该问

题，本文对股东的地域偏好进行研究分析。由于数

据集自身的条件约束，本文对于股东地域偏好的研

究主要考虑以下两方面：（1）对于本国国内地区

的偏好（2）对于沪深市场的偏好。而不针对国内

外地域偏好进行分析，但从分析十大流通股东中

QFII 所占的比例可以看出投资者更倾向于投资本

国内的证券市场。 

股东对于国内各地区的投资偏好，本文采用如

下四元特征组来形式化表示： 




  )(),(,,ar arYarYSUMSUMDAP ninari
（11） 

其中，
i

SUM ar
、

ar
SUM 分别表示宏观投资地

域数量及分布； )( in arY 、 )(arYn
分别表示各年投

资地域数量及分布。计算公式如下： 


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




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ar
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arY

arY
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SUM
V

i

i
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w      （12） 

其中，
imacw 表示宏观投资地区的数量的权重；

imicw 表示各年投资地区的数量的权重。
i

SUM ar
表示

宏观投资地区 iair 的总次数，
ar

SUM 表示宏观投资

所有地区的总次数，表示距离数据集最后投资年

份的跨度。对于股东投资的各个地区，均采用上述

公式进行计算，结果中的前 20%作为股东国内各地

区偏好的组群。 

股东对于沪深市场的偏好，本文采用各年投资

沪市股票的总数量、各年投资深市股票的总数量作

为特征，对于上述股东特征引入 sign 函数，计算方

式如下： 

)
)(

)()(
(per

1 &







j

n shenhun

shennhun

SUMY

SUMYSUMY
sign     （13） 

式中， )( hun SUMY 、 )( shenSUMYn
分别表示在第 n

年，股东对于沪市股票及深市股票的投资总数，

表示距离数据集最后投资年份的跨度。当 0per 

时，即股东更倾向于投资沪市，反之，股东更倾向

于投资深市。 

通过从活跃度、偏好特征两方面构建股东画

像，外部投资者可以了解到想要跟投的股东的市场

行为频繁程度及各类偏好信息，从而加深度了解，

并从中选取真正符合自己投资意愿的股东进行跟

投。最终实现指导外部投资者进行投资决策的目

的。 

4 证券市场股东画像构建实例 

本文的数据集主要涉及到爬虫得到的财经门

户网站上 3107 只上市 A 股对应的十大流通股东行

为数据、国泰安数据库中上市公司基本信息及基金

持股数据。其中涉及到 2004 年至 2017 年期间共

1060700 条投资行为数据及 128045 位股东数据。结

合图 2的算法预处理过程得到干净数据集后，首先

在全集上考察股东群体的整体活跃度、偏好等趋

势，其次将全集股东分为 3类分别从个人、基金、

机构说明这 3类性质的股东群体在股东活跃度、股

东投资偏好方面存在的相似性与差异性。 

图6展示的是数据集全时间段内各年份对应的

3 类不同性质的股东数量及变化情况。由图可知，

三类股东中，个人股东占比始终最高，机构次之。

从 2007 年开始，机构股东的数目基本保持稳定不

变。且随着时间的变化，基金类型的股东数量不断

增加，总体上看，全集股东人数呈日益扩张趋势。 

 
图 6 3 类性质股东数量分布图 

通过在数据全集上考察上述定义的各特征变

量是否影响股东活跃度，给出图 7作为解释，图中

显示了具有高活跃度的股东在各类特征上的表现。

图 7横轴表示活跃度的取值，纵轴分别表示最早最

晚投资时间、活动区间、股东“年龄”、投资股票

总数和行为总数。



   

 

     

      

 
图 7 在全集上考察各特征与活跃度之间的相关性

 图7可以看出具有高活跃度的股东应该具有的

特点是，最早投资时间更偏向早期、最晚的投资时

间接近于数据集的截止时间、股东的活动区间长度

越长，该股东活跃度越高的可能性越大、股东“年

龄”更多的处于 1.1 到 1.4 之间、投资股票总数及

行为总数与活跃度存在指数关系。 

利用本文式(2)定义的股东活跃度模型，分别

对个人、机构、基金三类股东进行建模，得出如图

8所示的结果。分析表明：（1）图中显示的大多数

股东的活跃度偏低，且 3类股东的活跃度较多的集

中于 1.5 左右，是由于股东活动区间为 1的全集股

东占绝大多数所造成的。（2）3类不同性质股东的

活跃度呈现出的分布变化趋势是大致相同的，这也

从另一方面说明了，用于描述股东的“活跃度”是

均衡的。 

 
图 8  3 类股东活跃度对比图 

 从 3 类不同性质的股东出发，在全集上考察股

东的行业偏好。全集包括 22921 条机构类型股东，

个人股东 93170 名，基金股东 11954 名。具体的偏

好是经过式（8）计算得到的。取前 20%为各个股东

的偏好行业，再汇总综合考虑 3 类不同的股东群体，

从整体考察股东偏好。最终得出图 9 所示的股东群

体偏好。 

 
图 9  3 类股东群体偏好 

图 9 从内到外由个人股东、基金股东和机构股

东3层组成，显示了15类排行靠前的股东喜好行业。

圆圈的大小表示偏好值，某位置的圆圈越大意味着

该类股东对于该行业的偏好强度越高。不难发现，3

类股东的行业偏好相似度极高，基本完全一致。这

也从侧面反应了股东群体所偏好的股票所属的行业

均是发展前景较好、且被多数重要股东认可的，具

有一定的参考价值。 

图 10 展示了沪深市场的投资变化情况。我们

可以看出深市的投资数量较沪市随时间呈激增变化

趋势；3 类股东中，机构股东对于沪深市场的投资

数量基本持平；个人股东对于深市的投资整体呈上

升趋势，而对于沪市的投资波动较大；基金股东在

2015 年之前对于沪深的投资数量呈上升趋势，之后

存在明显的骤降现象。且经过式（13）计算可得出，

个人股东 82.0per  ，故更偏好于深市；基金股

东 53.0per  ， 更 偏 好 于 深 市 ； 机 构 股 东



   

 

     

      

05.0per  偏好于深市。三类股东中个人、基金

股东的沪深偏好较为明显，而机构的沪深偏好差异

不大。与图 10 所示的投资变化一致。

 
图 10  沪深市场投资数量变化图 

图(11)展示了 3 类股东投资国内各省份的占比

情况。由图可知，(1)3 类股东他们的投资倾向具有

相似性,且相似性极好；(2)在这些区域中，股东投

资比例超过 6%的区域有，广东省、北京市、上海市、

江苏省及浙江省，可以看出一线或经济相当高度发

达区域的企业的收益可能会更好，原因在于这些区

域经济可能发展的更活跃，机会可能会更多，所以

相应的企业发展就会更好些。

 
图 11  3 类股东投资各个地区的占比图 

之后对投资占比超过 6%的地区开展进一步研

究，去发现在这些区域中 3 类股东重点投资的行业

都有哪些，存在什么样的差异性。首先假定投资超

过 6%的地区为较为发达的地区，结果表明在 90 个

行业大类中，无论是个人、基金还是机构，他们最

为重点投资的行业大类都是计算机通信和其他电子

设备制造业。且 3 类股东投资的排名前 10 的行业大

类差异不大，仅在排名先后顺序上略有不同。考虑

到投资者投资时会选择发展潜力大的企业，由此我

们也可以推断出在较为发达的地区，龙头企业所属

的行业主要是，计算机通信和其他电子设备制造业、

房地产业、电气机械及器材制造业、化学原料及化

学制品制造业、医药制造业等。                   

5 结论 

本文将用户画像的概念迁移至证券市场，针对

我国上市A股的十大流通股东提出“股东画像”的

概念，以便于深刻了解股东偏好，力图从更详细、

更多角度对外部投资者的投资提供指导作用，本研

究可以作为分析具有相似投资行为的股东群体、股

东风险偏好的基础。其次利用爬取和国泰安数据库

（CSMAR）获取到的股东、股票相关数据从活跃度、

偏好特征 2个方面构建了证券市场股东画像，将股

东按性质划分为个人、机构、基金，并分别对 3类

股东从全集角度构建画像。除此之外，本文还提出

了一些处理股东特征的思路和方式，特别是针对如

何刻画股东“年龄”特征及股东行业门类偏好。 

由于数据集的限制，本文没有对于国内外地域

偏好进行针对性研究。对于股东的投资行为并没有

细化为增持、减持、不变、新进 4类，从更加细致

的角度分析股东画像。未来，笔者会针对细化后的

股东投资行为、相似投资行为的股东群体做出分

析，得到更有意义的证券市场股东画像。并针对由

股东、股票、上市公司生成的三模社会网络拓扑图

进行链接预测、分类以及演变分析。 
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